BT BRI e R B A (D5 AR IRHEERR S I TE S 3€)

(43R) WRFEHRE &

Federated Learning (2 X527 —# =7 Y 7

MEmsHE VT T KU T v
e

NER %R [EFRERH GRAT

FAHE R [ESZOAMTZEL =78 AR FERT E B BOR TR &

s EA, EELEE COMAT —& 288~ b i, 7—#
LR TIEEEANT D, 47 U HFENRAED AT Z—EHET, Vantage6 ZB¥ L. H
ROMMWABENERD, H£itT — X OFHE L H OO > 27 LF| ] OH AR EBL M
EHRILL, KALCTHREZEDD Z LEZ B E LTe, 17/ O RARECAREnet 7 — 4

— b BELAAROTYT 2 @HEAT—Ya & Lin, fENTEZLT O RIIC. STATA T
FIFFENERTEHa—FE2HR L, BExAbENTE5L91CLiz, H£AT—v 3

VINETIIVORFERNT A —F BRI LHE L, EERT VY BTNV EFETT D,
ERET, A7 —Yar»bOENINTHET, PR THS®EREETY 27
(RER) OHEEZ T H-DITHEG S, RER OHEENIE L& Xz, 73U XA
I$#& 179 %, Federated Learning (& L 247 L3V X AE, 3 WEBIA DT —F X—2R
ARV IR LT L, STATA IZ X D5t H LRI URERAZ K L=, EEILFRAIZEE LT
S A OFEXHEFR DO IRIZ B P L, B EFOZZRIZ OV TORF 21T 72,

RN, AARZZT TR, A% T VTEEICB VTS, ERI1EHRO E M2 K EHIZ 7
LHEEZOND, LLans, WERT —XIRERHNEZEX DL LEbEIHHHN
T CIE e, W — X ENOMOERRIEFEME L, FlEhEfHETRETH D,

A. BFEEE®
GDPR Z#]$ &3 D5 MREICEET 51k

PIE. D3 A BRERTE H D AT b & Al REIC
LTWA, Zo7aey=7 FOBEWIZ. B

ENZSOETHEASN, BEATHAS D &

ERIE D ESMEUEDS K & 72 > TE T2,
% Z C. Personal Health Train (PHT) =
v P EER LT, T2 A ICEET S
IR D 2 & 2 4ef LTz, PHT =2
7 M BEOMBN S DOT =2 & W
BIRTREZR T — 2 DR AL D Z & 7 < oy
T 22 LEAREBIZTZ2HEDTHY
Vantage6 (https://www.vantage6.ai) (L. PHT
DA—=F Y —RFET, THEEFEH
(Federated Learning) | O #5/) JF 2R % fifi
ML TWb, &7 U FENBERALE S
— (IKNL) (%, Vantage6 Zf% L. Z D

171

RKONDIBGFIERO, 5T — X OFHE L
HH DT DD AT AFH O FZE M
FEIFL, EFHLHEZED L Z L TH
60

B. ®WFFEGE
EHELNTHD IKNL &[T, FEEE
WCEBELFEE T 5, BKINE T
T CHERONRE — N LT D EASHER N
A (HNC) ZRtGE L, TUT#EE
L Ca—r /N TRIE SN HNC 04
RO A, PRI, 4, HNC OEAL
AL 72 E OB O TR IK T TR L



B LRHET DM E D ERIET D
ZOMRETIE, KFECHFI ST —4
(T7xbb, B HWEHEEOEE 2R —
M7 — & 2Rt 4 575 JERIL 72 Rtk
REHEAFO) A L, HETEIT,
HEE AT — 3 U TOESY & PROESY

T B LWV D EFRFRERICE S VTV D,

AT — 3 NIHROY— =L T
FAEAEET S5, 7 /D RARECAREnet
TN =R L BELARDT VT 2 [H
BAT—Varé L, &7 9,
STATA TIlRlFHE N FEE TX 5 22— RE B3
L, BE2EbENRTEX5L51CLTz,
BAT = a UNETIVOBFER) T R
— X EMORLFEL, HERT Y T
N FTT D, HERIET, AT —va v
D OEK S NIFEHT, Y TREXR RIS
LU A7 (RER) OHEET H7-OIHEE
S, RER OHEEDIR L7z & X2, Tv
Y RNIET T 5D,

C. HrZofksR

Federated Learning |2 L 2T /LT Y X
LlE, 3 WEBI A DT —=F _N—= 2 & iR
LB L. STATA I X Bt & A U %
W U7z, EBEEIERITEE L COESHEN A
DFRAFROLEIZ B L, B EF O
ROV TORFEITo 72,

ER

Vantage6 |3 HRAINZ DRERK D—> &
7209 BN, BIRERTIE, Ny r—vE L
THK LTV RN, EAL—ELL LD
IT OB MLETHLZ L, KA FD
PC BREE, *v MEREE, ¥X =2V 7 1 BRE

D.

172

MRESHERDZPT, T—FZHIZIBNT
T T —=RELTGEO, MERRPIEREIC
LV, Fo, BARMRHTroT VT X
DFBARE R TH B0, BHER T O T v
Y X LEHTITITIEF IR W 2322200 |
FRAE S K E 2R BN D,

I, BRI TR A% T VT #%E
IRV Th, ERIEROE MU K E# I
RHEBZEZLND, LNLARNRG, WER
TR RERH AL L HELDD
NETIERL, R T — 2 BRI O E
ERALFEITTE S . SIEmEHETNETH D,
E. #&im

M, BHARZET TR, A% T VT REE
IRV Th, ERITEROESMEUL N R
72% LFE 2 HiDd, Federated Learning D
i3 R — b S 2 I1Tid, Bifay
7eoN— RV ET, FNERHODD~==a
TIVENDLERD D,

F. BFEAERER
7L

G. WFEERE
L

H. SR EEHE D HEE - B &GIRIL
1. ®FES

ML

2. ERHRERE

ML

3. 0t

ML



	I. 総括研究報告
	国際比較可能ながん登録データの精度管理および 他の統計を併用したがん対策への効果的活用の研究

	II. 分担研究報告
	目標モニタリング項目収集による2012年（平成24年）～2015年（平成27年） 5年生存率の推計
	匿名がん登録データの活用　がん罹患・生存率やデータ精度の国際比較 全国がん登録に基づく希少がんの統計
	小児がんサバイバーにおける二次がん罹患リスク
	匿名がん登録データと院内がん登録全国集計、臓器がん登録データとの併用 地域におけるがん診療連携拠点病院の整備状況とがん患者の予後との関連
	全国・地域・院内・臓器がん登録情報の併用解析 1．がんに関連する統計データの整理 2．がん登録を用いた新型コロナウイルス感染拡大のがん診療に及ぼす影響の検討
	がん登録データの活用：臓器がん登録データや人口動態調査票情報との併用
	National Clinical Database（NCD）における臓器がん登録を併用した研究
	がん登録資料を利用した公的情報とのリンケージによる地域相関研究と医療の評価
	最新手法を用いたがん登録データの統計解析
	6府県のがん登録資料を用いたがん患者の治療内容の推移：1995-2015年
	都道府県におけるがん登録データの利用促進のための支援
	コホート研究におけるがん登録データ活用の検討 （全国がん登録への申請・研究利用への活用についての検討）
	医療情報収集・提供の仕組みの国際比較
	Federated Learningによるデータシェアリング

	III. 研究成果の刊行に関する一覧表



